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ABSTRACT – This paper uses image processing technology with the deep learning methods, 
which can simulate the human vision to develop a model for examining and classifying the 
quality of the Chok-Anan mango. The research method, we have collect the image of Chok-
Anan mangos and collecting quality classification data, determining quality levels into 4 levels 
consisting of grade A, B, C and grade D are rotten mangos. The results of the research shown 
that the use of deep learning by the convolutional neural network (CNN) algorithm for image 
processing to create a model showing the excellent accuracy at 99.79%. Then, we use the model 
to develop as a prototype for image classifying of Chok-Anan mangos. The result has found that 
the success rate of classification at 100%.  
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บทคัดย่อ -- งานวิจัยนี้ได้นําเทคโนโลยีการประมวลผลภาพด้วยวิธีการเรียนรู้เชิงลึกที่สามารถจําลองการมองเห็นของ

มนุษย์พัฒนาแบบจําลองสําหรับตรวจสอบและจําแนกคุณภาพมะม่วงพันธ์ุโชคอนันต์ โดยดําเนินการเก็บรวบรวมข้อมูล

ภาพถ่ายมะม่วงพันธ์ุโชคอนันต์และเก็บข้อมูลการจําแนกคุณภาพกําหนดระดับคุณภาพออกเป็น 4 ระดับประกอบด้วย 

คุณภาพระดับเกรด A, คุณภาพระดับเกรด B, คุณภาพระดับเกรด C และคุณภาพระดับเกรด D คือมะม่วงเน่า ผลของการ

วิจัยแสดงให้เห็นว่าการใช้วิธีการเรียนรู้เชิงลึกด้วยอัลกอริธึมโครงข่ายประสาทเทียมแบบสังวัตนาการ (Convolutional 

Neural Network: CNN) ในการประมวลผลภาพเพื่อสร้างแบบจําลองแสดงค่าความแม่นยําสูงสุดคือ 99.79% จากนั้นนํา

แบบจาํลองพัฒนาเป็นระบบต้นแบบสําหรับจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์พบว่าอตัราความสําเร็จในการจาํแนกคือ 

100%  
 

 คาํสําคญั: การประมวลผลภาพ, การเรียนรู้เชิงลึก, มะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัต,์ โครงข่ายประสาทเทียมแบบสงัวตันาการ 
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1. บทนํา 

มะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์เป็นไมย้ืนตน้อยู่ในวงศ์ Anacardiaceae 

โดยในการออกผลโตเต็มท่ีมีขนาดประมาณ 3-4 ผล ต่อ 1 

กิโลกรัม ผลดิบมีสีเขียวเปลือกหนา เม่ือผลสุกแล้วผิวของผล

มะม่วงพันธ์ุโชคอนันต์จะเป็นสี เหลืองทองตลอดทั้ งผลดู

สวยงาม รสชาติหวานหอมถือเป็นพืชเศรษฐกิจท่ีสําคัญของ

ประเทศ ในการตรวจสอบคุณภาพก่อนนํามะม่วงพันธ์ุโชค

อนันตอ์อกสู่ตลาดนั้นจะมีการตรวจสอบโดยใชม้นุษย ์ซ่ึงแบ่ง

ระดับคุณภาพออกเป็น 4 ระดบั คือ คุณภาพระดบั A คุณภาพ

ระ ดับ  B คุ ณ ภ าพ ระดับ  C แ ล ะระดับ  D คื อ ผล เน่ า  โด ย

คุณลักษณะท่ีใช้ในการพิจารณาประกอบไปด้วย สีของผิว 

รูปร่างของผลเป็นตน้ ซ่ึงการคดัคุณภาพของมะม่วง จาํเป็นตอ้ง

อาศยัประสบการณ์และทกัษะของผูป้ฏิบติังานเพ่ือแยกแยะและ

ตดัสินใจ จากการลงพ้ืนท่ีสอบถามเจา้ของสวนมะม่วงพนัธ์ุโชค

อนันต์มีข้อผิดพลาดในการทาํงานคือไม่สามารถคัดคุณภาพ

ของสินคา้ท่ีมีลกัษณะตามความตอ้งการได ้ส่งผลใหเ้กิดปัญหา

ในการจําหน่ ายผลิตภัณ ฑ์และตลาดขาดความเช่ือถือใน

ผลิตภณัฑข์องเจา้ของส่วนมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัต ์

ก ารป ระ ม วล ผ ล ภ าพ  (Image Processing) เป็ น อี ก

เทคโนโลยีด้านคอมพิวเตอร์ท่ีนํามาใช้ในการตรวจสอบวตัถุ

และผลิตภัณฑ์อย่างแพร่หลาย [1-3] ความสามารถของการ

ประมวลผลภาพคือการประมวลผลวตัถุจากภาพถ่ายแล้วนํา

ขอ้มูลท่ีได้ไปวิเคราะห์และสร้างเป็นระบบเพ่ือจาํแนกวตัถุท่ี

ปรากฏในภาพ  

งานวิจัยน้ี จึงนําเทคโนโลยีการประมวลผลภาพมา

พฒันาระบบสําหรับการตรวจสอบและจาํแนกคุณภาพมะม่วง

พนัธ์ุโชคอนันต ์โดยดาํเนินการเก็บขอ้มูลภาพถ่ายมะม่วงพนัธ์ุ

โชคอนันตจ์ากเจ้าของสวนมะม่วง บ้านหนองผา้อ้อม อาํเภอ

สมเด็จ จงัหวดักาฬสินธ์ุ แลว้จาํแนกคุณลกัษณะของสี รูปร่าง 

แล ะตําห นิ บ น ผิวขอ งมะม่วงออก เป็ น  4 ระดับ คุณ ภาพ

ประกอบด้วย คุณภาพระดับเกรด A, คุณภาพระดับเกรด B, 

คุณภาพระดบัเกรด C และคุณภาพระดบัเกรด D คือมะม่วงเน่า

จากนั้นพฒันาเป็นระบบเพ่ือจาํลองการมองเห็นของมนุษยใ์น

คอมพิวเตอร์โดยใช้เทคนิคการประมวลผลภาพดว้ยการเรียนรู้

เชิงลึก (Deep Learning) เพ่ือสร้างแบบจาํลอง (Model) สําหรับ

พฒันาระบบตรวจสอบคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต ์ผลของ

การวิจัยพบว่าการสร้างแบบจาํลองมีความถูกต้อง 99.79% 

แสดงถึงประสิทธิภาพในการจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชค

อนันตด์ว้ยวิธี Deep Learning จากนั้นนาํแบบจาํลองพฒันาเป็น

ระบบตน้แบบเพ่ือจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันตเ์พ่ือ

เป็นตัวอย่างในการพัฒนาระบบอัตโนมัติสําหรับคัดแยก

คุณภาพมะม่วง ส่งเสริมการจาํหน่ายผลิตภณัฑแ์ละสร้างความ

เช่ือมั่นในตัวผลิตภัณฑ์ให้กับเจ้าของส่วนมะม่วงพันธ์ุโชค

อนนัตต่์อไป 

 

2. ทฤษฎีและงานวจัิยทีเ่กีย่วข้อง 

2.1 การประมวลผลภาพ (Image Processing) 

ก ารป ร ะ ม วล ผล ภ าพ  (Image Processing) คื อ เท ค โน โล ยี

คอมพิวเตอร์ท่ีสามารถนาํภาพมาประมวลผลผ่านกระบวนการ

เช่นการทําให้ภาพมีความคมชัดมากข้ึน การกําจัดสัญญาณ

รบกวนออกจากภาพ หรือการแบ่งส่วนของวตัถุ เป็นตน้ เพ่ือให้

ไดข้อ้มูลเชิงปริมาณไปวิเคราะห์และสร้างเป็นระบบ โดยการ

ประมวลผลภาพสามารถนาํไปใช้ประโยชน์ในงานดา้นต่างๆ 

เช่น ระบบแยกประเภทไข่มุกดว้ยวิธีการประมวลผลภาพ [1] 

และการตรวจจบัและจดจาํโมเดลรถยนตด์ว้ยขอ้มูลเชิงจุดภาพ 

[2] เป็นตน้ 

 

2.2 Deep Learning 

Deep Learning หรือการเรียนรู้เชิงลึกคือการพฒันาเทคโนโลยี

คอมพิวเตอร์ให้สามารถเลียนแบบการทาํงานของมนุษย ์ซ่ึง 

Deep Learning จะมีกระบวนการคิดคาํนวณคล้ายกับระบบ

โครงข่ายประสาท (Neurons) ของสมองมนุษยเ์รียกว่าโครงข่าย

ป ระ ส าท เที ยม  (Neural Network: NN) [4 ] ข้อ ดีข อ ง Deep 

Learning คือเม่ือตอ้งการใช้งานอย่างเช่น การประมวลผลภาพ

เพ่ือคดัแยกคุณภาพของมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์การใช้งานไม่

จาํเป็นตอ้งให้ความรู้พ้ืนฐานกบัระบบล่วงหน้า ความสามารถ

ของ Deep Learning ก็สามารถสร้างแบบจาํลองและหาคาํตอบ

ได้ ด้วยการนํา NN หลายๆ ชั้ นเรียกว่า Hidden Layer มาใช้

วเิคราะห์และหาคาํตอบดงัรูปท่ี 1 ซ่ึงคาํว่า Deep Learning ก็มา

จากการใช้ NN มากกว่า 2 ชั้นเพ่ือให้เกิดการเรียนรู้และสร้าง

แบบจาํลอง ดงันั้นจึงเปรียบเทียบไดว้า่แต่ละชั้นของ NN ยิ่งถูก

ใชจ้าํนวนมากในขั้นตอนการประมวลผล ยิง่ทาํให้มีโครงสร้าง

การเรียนรู้ท่ีลึก (Deep) มากข้ึน  
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2.3 โครงข่ายประสาทเทยีมแบบสังวตันาการ

(Convolutional Neural Network: CNN) 

โครงข่ายประสาทเทียมแบบสังวัตนาการ (Convolutional 

Neural Network: CNN) [5] เป็นวิธีหน่ึงในวิธีการเรียนรู้แบบ 

Deep Learning เป็ น ก ารจําล อ งก ารมอ งเห็ น ข อ งมนุ ษ ย์ท่ี

สามารถแยกแยกคุณลกัษณะ (Feature) ของวตัถุท่ีมองเห็น เช่น 

สี ขอบภาพ การตัดกันของสี แล้วนําคุณลักษณะต่างๆ มา

ประกอบกนัเพ่ือระบุคุณสมบติัของส่ิงท่ีมองเห็นแลว้คดัแยกว่า

ส่ิงนั้ นมีคุณสมบัติเป็นอะไรเช่นเม่ือมองเห็นรูปภาพมะม่วง

พนัธ์ุโชคอนันต์ การคาํนวณของ CNN สามารถแสดงคาํตอบ

ไดว้่าภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์มีคุณลกัษณะคือมีคุณภาพอยู่

ในเกรดใดเป็นต้น ซ่ึง Deep Learning เป็นการประยุกต์ใช้

วิธีการของ NN หลายๆ ชั้ นเรียกว่า Hidden Layer ดังรูปท่ี 1

สําหรับคน้หาคุณลกัษณะและทาํซํ้ าหลายๆ รอบจนกระทัง่ได้

คาํตอบของคุณคุณลกัษณะท่ีมีความแม่นยาํของการคดัแยก โดย

การทํางานของ CNN จะพิจารณ าจากความสั มพัน ธ์ของ

คุณลกัษณะท่ีสกดัไดใ้นแต่ละชั้นกบัผลลพัธ์มากท่ีสุด หลกัการ

ทาํงานของ CNN มี 3 ส่วนดงัน้ี 

1) Input: รับเขา้ขอ้มูลหรือวตัถุเหมือนกบัการมองเห็น

ของมนุษย ์ตวัอยา่งเช่นรูปภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัต ์

2) Hidden Layer: ส่วนการประมวลผลเป็นชั้ นๆ ซ่ึง

เหมือนกับการทาํงานสมองของมนุษย ์เพ่ือเรียนรู้ (Training) 

และและการคดัแยกประเภทของภาพ 

3) Output: ส่วนแสดงผลลัพธ์การคัดแยกคุณสมบัติ 

เป็นผลมาจากใช ้Hidden Layer จาํนวนหลายชั้นมาวเิคราะห์จน

ได้ค ําตอบแสดงคุณลักษณะของแต่ละภาพท่ีมองเห็นเช่น 

มะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัตมี์คุณภาพอยูใ่นเกรดใด เป็นตน้ 

 

 
รูปท่ี 1.  Convolutional Neural Network 

 

จากการศึก ษ างาน วิจัย ก่อน หน้ าน้ี  [6 -8 ] ท่ี มีก าร

ประยุกตใ์ช ้CNN กบัการจาํแนกขอ้มลูโดยแสดงให้เห็นว่าขอ้ดี

ของ CNN คือสามารถวเิคราะห์วิเคราะห์และหาคาํตอบไดอ้ยา่ง

แม่นยาํ โดยความสามารถของ CNN มีความแม่นยาํมากกว่า 

90% เน่ืองจากในขั้ นตอน  Feature extraction ท่ี เป็นการสกัด

คุณลักษณะจากภาพ CNN มีความสามารถในการจัดการกับ

ข้อมูลประเภทท่ีไม่ได้มีโครงสร้างเป็นรูปแบบเฉพาะตัว 

(Unstructured Data) อย่างเช่น รูปภาพ (Image) เป็นตน้ ดงันั้ น

ด้วยคุณสมบัติท่ี ดีของ CNN งานวิจัยน้ี จึงนํามาใช้สําหรับ

ทดสอบและสร้างแบบจาํลองเพ่ือจาํแนกคุณภาพของมะม่วง

พนัธ์ุโชคอนนัต ์

 

2.4 งานวจิยัทีเ่กีย่วข้อง 

A. Paisal และ T. Kasetkasem [9] ไดศึ้กษาการคดัแยกการปน

ของเมล็ดพนัธ์ุถั่วเขียว โดยการวิเคราะห์จากภาพถ่าย ผลของ

งานวิจยัแสดงให้เห็นวา่การคดัแยกเมล็ดพนัธ์ุจากภาพถ่ายเมล็ด

จาํนวน 200 เมล็ด เป็นพนัธ์ุชยันาท 72 และพนัธ์ุกาํแพงแสน 2 

ระบบสามารถจาํแนกภาพของเมล็ดพนัธ์ุถัว่เขียวพนัธ์ุชัยนาท 

72 และพนัธ์ุกาํแพงแสน 2 ท่ีปนกนั ซ่ึงสรุปผลการคดัแยกได้

ถูกตอ้งมากกวา่ 90 % 

T. Tathawee และคณะ [6] ได้ศึกษาวิธีระบุชนิดของ

กล้วยไม้แล้วพัฒนาระบบการมองเห็นด้วยคอมพิวเตอร์ 

ผลการวิจยัพบว่าการพฒันาเทคโนโลยีการมองเห็นดว้ยระบบ

คอมพิวเตอร์เพ่ือระบุชนิดกล้วยไมท้ั้ งหมดส่ีชนิดจากส่ีสกุล

ดว้ยวิธีการเปรียบเทียบพ้ืนท่ี contour ของสีปรากฏบนภาพดอก

กลว้ยไม ้การมองเห็นของคอมพิวเตอร์บ่งช้ีวา่พ้ืนท่ี ท่ีความยาว

คล่ืนแบบต่อเน่ือง (λ =400-700 nm) มีประสิทธิภาพสําหรับ

ระบุชนิดกล้วยไมท้ั้ งส่ีชนิดอย่างชัดเจน แต่ในช่วงความยาว

ค ล่ื น แ บ บ ไ ม่ ต่ อ เน่ื อ ง ท่ี ช่ ว ง สี น้ า เงิ น  (λ = 475 nm) มี

ประสิทธิภาพสาํหรับระบุกลว้ยไมท้ั้งส่ีชนิดไดดี้ท่ีสุด 

N. Masunee [10] ได้เสนองานวิจัยการพัฒนาเทคนิค

การตรวจสอบคุณภาพหมึกโดยใชป้ริมาณพ้ืนท่ีสีท่ีปรากฏบน

ตวัหมึกเป็นลกัษณะเด่นในการจาํแนกระดบัคุณภาพได้แก่ สี

ขาว สีชมพู สีแดง และสีดาํ ซ่ึงปริมาณพ้ืนท่ีสีท่ีปรากฏบนตวั

หมึกถูกคาํนวณด้วยเทคนิคการประมวลผลภาพเพ่ือจาํแนก

คุณภาพของหมึกโดยใชก้ารปริมาณขอ้มลูพ้ืนท่ีสี 

S. Aunkaew แล ะค ณ ะ [11 ]ได้ เส น อ งาน วิจัยก าร
ตรวจสอบราขาวบนผิวเน้ือยางแผ่น โดยระบบท่ีพฒันาข้ึนดว้ย
เทคนิคการประมวลผลภาพสามารถตรวจสอบและจาํแนกยาง
แผ่นท่ีมีราขาวออกจากยางแผ่นดีไดผ้ิดพลาดน้อยมากและมี
ความรวดเร็วเม่ือเทียบกับการตรวจสอบและจาํแนกด้วยตา
มนุษย ์ 
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3. วธีิการดําเนินงานวจัิย 

3.1 การเกบ็รวมรวมข้อมูล 

ในงานวิจัยน้ี ดาํเนินการเก็บรวบรวมข้อมูลจากเจ้าของสวน

มะม่วง บา้นหนองผา้ออ้ม อาํเภอสมเด็จ จงัหวดักาฬสินธ์ุ โดย

เก็บรวบรวมรูปภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันตค์ดัแยกเป็นระดับ

คุณภาพเกรดต่างๆ  

 

3.2 การเตรียมข้อมูล 

งานวิจัยได้ดาํเนินการเก็บข้อมูลภาพมะม่วงพันธ์ุโชคอนันต ์

โดยแต่ละภาพมีขนาด 528 x 888 พิกเซล ขั้นตอนการจัดกลุ่ม

คุณภาพของมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัตด์าํเนินการโดยสอบถามการ

จําแนกคุณภาพของมะม่วงในแต่ละระดับจากผู้เช่ียวชาญ

เจา้ของสวนมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต ์โดยมีการจดักลุ่มไวด้ังน้ี 

คุณภาพระดับเกรด A, คุณภาพระดับเกรด B, คุณภาพระดับ

เกรด C และคุณภาพระดบัเกรด D คือมะม่วงเน่า ดงัรูปท่ี 2 

 

 
รูปท่ี 2.  ตัวอย่างการจัดกลุ่มตามคุณภาพระดับเกรด 

 

3.3 การวดัประสิทธิภาพ 

การวดัประสิทธิภาพเพ่ือเปรียบเทียบค่าความแม่นยาํเพ่ือสร้าง

แบบจาํลองในงานวิจยัน้ีใช้การวดัค่าความแม่นยาํ (Accuracy) 

[7] เป็นค่าท่ีได้จากวิธีการทดสอบเพ่ือหาค่าพยากรณ์ความ

ถูกตอ้งของขอ้มลูโดยคิดเป็นค่าร้อยละ (%)  ใชสู้ตรการคาํนวณ

ดงัน้ี 

( )
( )

TP+TN
Accuracy=

TP+TN+FP+FN
 

 

โดย          TP คือ ค่าท่ีพยากรณ์ถูกตอ้งเชิงบวก 

           TN คือ ค่าท่ีพยากรณ์ถูกตอ้งเชิงลบ 

           FP คือ ค่าท่ีพยากรณ์ผดิพลาดเชิงบวก 

           FN คือ ค่าท่ีพยากรณ์ผดิพลาดเชิงลบ 

 

3.4 การสร้างแบบจาํลอง 

ในส่วนของการสร้างแบบจาํลองมีการเตรียมขั้นตอน 2 ขั้นตอน

คือ ขั้นตอนของการเรียนรู้ (Train) เพ่ือสร้างแบบจาํลองและ

ขั้ น ต อ น ข อ งก ารท ดส อ บ  (Test) แ บ บ จําล อ ง ก ารส ร้ าง

แบบจาํลองเป็นขั้ นตอนการสร้างการเรียนรู้โดยใช้ข้อมูล

รูปภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันตท่ี์ไดจ้ดักลุ่มคุณภาพระดบัเกรด 

A, คุณภาพระดับเกรด B, คุณภาพระดับเกรด C และคุณภาพ

ระดับเกรด D คือมะม่วงเน่า กลุ่มละ 150 รูป  รวม 600 รูป

สําหรับใชใ้นการเรียนรู้ (Training Dataset) และกลุ่มละ 50 รูป

สําหรับใชท้ดสอบ (Testing Dataset) แบบจาํลอง โดยงานวิจยั

น้ี ใช้การกําหน ดค่าการตรวจส อบ แบ บไขว้ (k-fold cross 

validation) [8] คือ k=10 ในการทดลองเพ่ือให้ระบบสุ่มภาพใน

ชุดขอ้มูลการเรียนรู้ทั้ ง 4 กลุ่มเพ่ือฝึกสอนให้แบบจาํลองเกิด

การเรียนรู้ จาํนวน 50 รอบ จากนั้นเม่ือไดแ้บบจาํลองจึงนาํภาพ 

50 ภาพ ทดสอบความถูกตอ้งของการจาํแนกคุณภาพมะม่วง

พนัธ์ุโชคอนนัต ์

 

4. ผลการวจัิย 

4.1 ผลการสร้างแบบจาํลอง 

การพฒันาระบบเพ่ือจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต ์ใช้

ภาษา Python ในการพฒันา โดยใชไ้ลบรารีสาํหรับพฒันา Deep 

Learning ร่ ว ม กั น คื อ  Keras แ ล ะ  Tensorflow เ พ่ื อ ส ร้ า ง

แบบจาํลองและวิเคราะห์การจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชค

อนันต์ รายละเอียดสําหรับการติดตั้ ง Keras และ Tensorflow 

แสดงใน [12] ผลของการสร้างแบบจาํลองแสดงดงัรูปท่ี 3 

 

 
รูปท่ี 3.  แสดงค่าความแม่นยาํในการสร้างแบบจาํลองจาํแนก

คุณภาพมะม่วงพันธ์ุโชคอนันต์ 
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จากรูปท่ี 3 แสดงค่าความแม่นยาํ (TrainAcc) และค่า

ความผิดพลาด (TrainLoss) ในการทดสอบสร้างแบบจาํลองจะ

เห็นว่าการเรียนรู้ในแต่ละรอบ (Round) มีค่าความแม่นยาํท่ี

แตกต่างกัน โดยผลการทดลองสร้างแบบจาํลองได้ค่าความ

แม่นยาํสูงสุดคือ 99.79% แสดงถึงประสิทธิภาพในการจาํแนก

คุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต ์โดยใช้วิธี Deep Learning ดว้ย

อลักอริธึม CNN 

 

4.2 การนําแบบจาํลองไปใช้งาน 

จากการสร้างแบบจาํลองเพ่ือจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชค

อนันต ์งานวิจยัน้ีไดน้าํแบบจาํลองท่ีสร้างข้ึนใชส้ําหรับพฒันา

ระบบเพ่ือใชป้ระมวลผลภาพจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชค

อนนัต ์ระบบพฒันาดว้ยภาษา Python ใชไ้ลบรารีสาํหรับพฒันา

ประกอบดว้ย Keras และ Tensorflow จากนั้นนาํระบบท่ีพฒันา

ทดสอบจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต ์โดยการทดลอง

ได้นาํภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์ท่ีจัดกลุ่มคุณภาพไว ้4 กลุ่ม

ขา้งตน้ กลุ่มละ 50 รูปคือ คุณภาพระดบัเกรด A, คุณภาพระดบั

เกรด B, คุณภาพระดบัเกรด C และคุณภาพระดบัเกรด D โดย

แสดงตัวอย่างผลการคัดแยกมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์ในแต่ละ

กลุ่มดงัรูปท่ี 4 ประกอบดว้ยรูปท่ี 4(a) คือตวัอย่างการทดสอบ

รูปภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันตก์ลุ่มคุณภาพระดบัเกรด A รูปท่ี 

4(b) คือตวัอย่างการทดสอบรูปภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัตก์ลุ่ม

คุณภาพระดบัเกรด B รูปท่ี 4(c) คือตวัอยา่งการทดสอบรูปภาพ

มะม่วงพันธ์ุโชคอนันต์กลุ่มคุณภาพระดับเกรด C และรูปท่ี 

4(d) คือตวัอย่างการทดสอบรูปภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัตก์ลุ่ม

คุณภาพระดับเกรด D และแสดงผลลัพธ์การทดสอบสรุปดัง

ตารางท่ี 1 

 

ตารางท่ี 1 สรุปผลการทดสอบใช้งานแบบจาํลอง 

เกรด จาํนวนภาพ

ทดสอบ (รูป) 

ผลการจาํแนก 

(รูป) 

ความถูกตอ้ง 

(%) 

A 50 A = 50, B = 0,  

C = 0, D = 0 

100 

B 50 A = 0, B = 50,  

C = 0, D = 0 

100 

C 50 A = 0, B = 0,  

C = 50, D = 0 

100 

D 50 A = 0, B = 0,  

C = 0, D = 50 

100 

จากตารางท่ี 1 แสดงผลลัพธ์การทดสอบแบบจาํลอง 

แสดงให้เห็นว่าแบบจาํลองการจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชค

อ นั น ต์ ท่ี ใ ช้ วิ ธี  Deep Learning ด้ ว ย อั ล ก อ ริ ธึ ม  CNN มี

ประสิทธิภาพสูงสําหรับกระบวนการประมวลผลภาพเพ่ือ

จาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัต ์โดยผลลพัธ์การทดสอบ

รูปภาพกลุ่มคุณภาพเกรด A อตัราความสาํเร็จในการจาํแนกคือ 

100% เกรด B อตัราความสาํเร็จในการจาํแนกคือ 100% เกรด C 

อัตราความสําเร็จในการจาํแนกคือ 100% และเกรด D อัตรา

ความสาํเร็จในการจาํแนกคือ 100% จากผลลพัธ์ดงักล่าวสรุปได้

วา่แบบจาํลองการจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัตท่ี์สร้าง

ข้ึ น โ ด ย ใ ช้ วิ ธี  Deep Learning ด้ ว ย อั ล ก อ ริ ธึ ม  CNN มี

ความสามารถในการจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันตไ์ด้

อยา่งมีประสิทธิภาพ  

 

 
(a) 

 
(b) 

 
(c) 

 
(d) 

รูปท่ี 4.  ตัวอย่างการนาํรูปภาพมะม่วงพันธ์ุโชคอนันต์ในแต่ละ

กลุ่มทดสอบในระบบ 

 

5. บทสรุปและการอภิปราย 
งานวิจัยน้ีได้นําเทคโนโลยีการประมวลผลภาพวิธี  Deep 
Learning อัลกอริธึม CNN พัฒนาแบบจาํลองเพ่ือตรวจสอบ
และจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์ โดยไดด้าํเนินการ
เก็บรวบรวมขอ้มูลภาพถ่ายมะม่วงจากเจา้ของสวนมะม่วงและ
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เก็บข้อมูลการจาํแนกคุณภาพมะม่วงพันธ์ุโชคอนันต์โดยได้
กาํหนดระดบัคุณภาพออกเป็น 4 ระดบัประกอบดว้ย คุณภาพ
ระดับเกรด A, คุณภาพระดับเกรด B, คุณภาพระดับเกรด C 
และคุณภาพระดับเกรด D คือมะม่วงเน่า จากนั้ นใช้วิธี Deep 
Learning ดว้ยอลักอริธึม CNN ในการประมวลผลภาพเพ่ือสร้าง

แบบจาํลอง โดยผลการสร้างแบบจาํลองแสดงค่าความแม่นยาํ
สู งสุ ด คื อ  99 .79% แ ส ด งถึ งป ระ สิ ท ธิภ าพ ใน ก ารส ร้าง
แบบจาํลองเพ่ือจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์ดว้ยวิธี 
Deep Learning สอดคล้องกับงานวิจยั [6-8] ท่ีแสดงให้เห็นว่า
การประยุกต์ใช้วิ ธี  Deep Learning ด้วยอัลกอริธึม  CNN มี
ประสิทธิภาพในการจาํแนกขอ้มูลประเภทท่ีไม่ไดมี้โครงสร้าง
เป็นรูปแบบเฉพาะตัว (Unstructured Data) อย่างเช่น รูปภาพ 
(Image) ซ่ึงสามารถสกัดคุณลกัษณะเด่นจากรูปภาพไดอ้ย่างมี
ประสิทธิภาพ 

จากนั้ นงานวิจยัน้ีไดน้ําแบบจาํลองพฒันาเป็นระบบ

ตน้แบบสําหรับตรวจสอบคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันต์ ผล

การทดสอบใชง้านระบบพบวา่การทดสอบรูปภาพกลุ่มคุณภาพ

เกรด A อตัราความสําเร็จในการจาํแนกคือ 100% เกรด B อตัรา

ความสําเร็จในการจาํแนกคือ 100% เกรด C อตัราความสําเร็จ

ในการจาํแนกคือ 100% และเกรด D อตัราความสําเร็จในการ

จาํแนกคือ 100% ซ่ึงจากผลลพัธ์การทดสอบใชง้านระบบแสดง

ใหเ้ห็นวา่แบบจาํลองการจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัต์

ท่ีสร้างข้ึนโดยใช้วิธี Deep Learning ด้วยอัลกอริธึม CNN มี

ความสามารถในการจาํแนกคุณภาพมะม่วงพนัธ์ุโชคอนันตไ์ด้

อย่างมีประสิทธิภาพ สามารถนาํผลการวิจยัเป็นตวัอย่างในการ

พัฒนาระบบอัตโนมัติสําหรับคัดแยกคุณภาพมะม่วงเพ่ือ

ส่งเสริมการจาํหน่ายผลิตภณัฑแ์ละสร้างความเช่ือมัน่ใหก้บัการ

จาํหน่ายผลิตภณัฑม์ะม่วงพนัธ์ุโชคอนนัตต่์อไป 
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