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บทคัดยอ 

โรคมะเร็งเปนสาเหตุการเสียชีวิตของประชากรไทยเปนอันดับ 1 กอนหนาน้ีการวินิจฉัยการเกิดโรคมะเร็งทําไดเชนการสอบถาม

ประวัติ และการทดสอบเลือดหรือของเหลวภายในรางกายโดยทดสอบในหองปฏิบัติการเปนตน ดังน้ันงานวิจัยน้ีจึงนําเทคนิคการทํา

เหมืองขอมูลมาประยุกตใชกับการตรวจวิเคราะหการเกิดโรคมะเร็ง โดยเปรียบเทียบอัลกอริธึมการทําเหมืองขอมูลประกอบดวย

อัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes ผลการเปรียบเทียบพบวาอัลกอริ ธึม C4.5 มี

ประสิทธิภาพสูงสุดที่ 98.63% แลวนําแบบจําลองที่มีคาประสิทธิภาพสูงที่สุดเปนแบบจําลองสําหรับวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิด

โรคมะเร็งพบวาผูที่สูบบุหรี่จะมีความเสี่ยงตอการเปนโรคมะเร็ง และสามารถนํากฎการจําแนกขอมูลที่ไดไปพัฒนาเปนระบบตรวจ

วิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งได 

คําสําคัญ: โรคมะเร็ง; การทําเหมืองขอมูล; อัลกอริธึม 

Abstract 

Cancer is the most leading cause of death in Thailand. Previous diagnosis of the cancer has been done by 

several methods, namely, medical history, blood testing and body fluids. In this paper, we have proposed a cancer 

diagnostic technique by using data mining. By comparing C4.5, k-Nearest Neighbor and Naïve Bayes, performance 

comparisons have showed that the C4.5 outperforms k-Nearest Neighbor and Naïve Bayes. The C4.5 performs 

98.63% of accuracy, and is the most efficient algorithms for analyzing the cause of cancer. In addition, smokers are 

riskiness for cancer using our analytical model. Furthermore, our analytical model can be used to apply for 

developing the analytical system for cancer. 
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1. บทนํา 

โรคมะเร็งเปนกลุมโรคที่ทําใหประชากรไทยเสียชีวิตเปนอันดับ 1 ของประเทศ [1] ชนิดของมะเร็งที่พบประกอบดวยมะเร็งปาก

มดลูกและมะเร็งเตานมพบในผูหญิง สวนมะเร็งตับและมะเร็งปอดพบในผูชาย โดยโรคมะเร็งมีสาเหตุเกิดจากหลายๆ ปจจัย เชน การ

บริโภคอาหารและเครื่องที่มีสวนประกอบของสารเคมี การไดรับรังสี หรือพยาธิบางชนิดเปนตน 

การทําเหมืองขอมูล (data mining) เปนการนําระบบคอมพิวเตอรมาประมวลผลกับขอมูลที่มีอยูเปนจํานวนมากเพื่อใหไดความรูใน

ฐานขอมูลน้ันโดยอาศัยหลักการคนหารูปแบบความสัมพันธใหมที่มีความหมายและแนวโนมจากขอมูลจํานวนมากที่เก็บไวโดยใชการ

จดจํารูปแบบทางสถิติและคณิตศาสตร ซ่ึงการทําเหมืองขอมูลมีประโยชนสําหรับการวิเคราะหกับขอมูลที่มีอยูเปนจํานวนมากในหลายๆ 

สาขาเชน ในองคกรธุรกิจ สถาบนัการศึกษา และองคกรเก่ียวกับวิทยาศาสตรสุขภาพ 

จากปญหาการตรวจคนหามะเร็งระยะเริ่มแรกทําไดโดยการสอบถามประวัติโดยละเอียด การตรวจรางกายโดยละเอียด การตรวจ

ทางหองปฏิบัติการเปนตนซ่ึงวิธีการดังกลาวเปนวิธีที่ไมสะดวกสําหรับประชาชนที่ตองการทราบการตรวจคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิด

โรคมะเร็ง โดยจากที่ปจจุบันเทคโนโลยีสารสนเทศมีความกาวหนาสามารถนํามาใชในการตรวจวิเคราะหเพื่อตรวจคนหาปจจัยที่สงผล

ตอการเกิดโรคมะเร็งไดและจากการศึกษางานวิจัยที่เก่ียวของพบวาการทําเหมืองขอมูลเปนวิธีที่สามารถนํามาใชสําหรับการตรวจ

วิเคราะหหาปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง 

ดังน้ันในงานวิจัยน้ีจึงไดรวบรวมขอมูลและออกแบบขั้นตอนการวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง โดยการสํารวจ

ประชากรกลุมที่เปนโรคมะเร็งในจังหวัดกาฬสินธุเพื่อนําขอมูลที่ไดมาเปรียบเทียบประสิทธิภาพดวยการทําเหมืองขอมูล โดยสําหรับ

อัลกอริธึมการทําเหมืองขอมูลในงานวิจัยน้ีใชอัลกอริธึม C4.5 [2] อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor [3] และอัลกอริธึม Naïve Bayes 

[4] มาวิเคราะหปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยวัดประสิทธิภาพเพื่อเปรียบเทียบคาความแมนยํา (accuracy) [5] สําหรับนําไป

สรางแบบจําลอง (model) พยากรณแลวนําแบบจําลองที่ไดคนหาปจจัยเพื่อวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง ผลที่ไดแสดง

ใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 มีประสิทธิภาพสูงสุดสําหรับการสรางแบบจําลองพยากรณและผลจากการคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิด

โรคมะเร็งพบวา การสูบบุหรี่เปนปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งมากที่สุด สามารถนําผลที่ไดจากงานวิจัยน้ีเปนขอมูลเพื่อสนับสนุน

การวิเคราะหสาเหตุการเกิดโรคมะเร็งได อีกทั้งสามารถนํากฎการจําแนกขอมูลและแบบจําลองที่ไดจากงานวิจัยน้ีไปพัฒนาเปนระบบ

ตรวจวิเคราะหการเกิดโรคมะเร็ง 

 

2. ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเก่ียวของ 

2.1 โรคมะเร็ง [6] คือกลุมของโรคที่เกิดขึ้นจากการแบงเซลลที่ไมสามารถควบคุมไดและการที่เซลลเหลาน้ีเขาไปทําลายเน้ือเยื่ออ่ืนๆ 

อาจโดยการที่เซลลเจริญเติบโตเขาไปยังเน้ือเยื่ออ่ืนๆ หรือการกระจายเซลลไปยังที่ อ่ืนๆ ที่เปนการแพรกระจายของเน้ือราย การ

เจริญเติบโตที่ไมสามารถควบคุมไดน้ีอาจเกิดจากการกลายพันธุของ DNA ภายในเซลลทําใหขอมูลทางพันธุกรรมที่ควบคุมการทํางาน

ของเซลลสูญเสียไป ในประเทศไทยพบบอยอยู 4 ชนิด [1] คือมะเร็งปากมดลูกและมะเร็งเตานมพบในผูหญิง สวนมะเร็งตับและมะเร็ง

ปอดพบในผูชาย โดยสาเหตุและปจจัยเสี่ยงของการเกิดมะเร็ง อยางเชนการบริโภคอาหารและเครื่องดื่มในปจจุบันสวนใหญมีวัตถุดิบมา

จากสารเคมี สารกอมะเร็งที่ปนเปอน ในอาหาร อากาศ เครื่องดื่ม ยารักษาโรคเปนตน รวมทั้งการไดรับรังสี เชื้อไวรัส เชื้อแบคทีเรียและ

พยาธิบางชนิด 

2.2 เหมืองขอมูล ถูกนิยามไวหลายความหมายเชน Daniel [3] กลาววาการทําเหมืองขอมูลคือขั้นตอนการคนหารูปแบบ

ความสัมพันธใหมที่มีความหมายและแนวโนมจากขอมูลจํานวนมากที่เก็บไวโดยใชการจดจํารูปแบบทางสถิติและคณิตศาสตร ในปจจุบัน

การทําเหมืองขอมูลไดถูกนําไปประยุกตใชในงานหลายประเภท ทั้งในดานธุรกิจที่ชวยในการตัดสินใจของผูบริหาร ในดานเศรษฐศาสตร

และวิทยาศาสตรสุขภาพเปนตน การทําเหมืองขอมูลคือวิวัฒนาการหน่ึงในการจัดเก็บและตีความหมายขอมูล จากเดิมที่มีการจัดเก็บ
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ขอมูลอยางงายๆ มาสูการจัดเก็บในรูปของฐานขอมูลที่สามารถดึงขอมูลสารสนเทศมาใชจนถึงการทําเหมืองขอมูลที่สามารถคนพบ

ความรูที่ซอนอยูในขอมูล 

2.3 อัลกอริธึม C4.5 ถูกเสนอโดย Quinlan [2] เปนอัลกอริ ธึมที่สามารถสรางตนไมตัดสินใจ (decision tree) ใชงานงาย

กระบวนการทํางานไมซับซอนและไดผลลัพธที่ดีในการนําไปใชงาน หลักการทํางานของอัลกอริธึมจะคัดเลือก Attribute ที่สําคัญที่สุดที่

มีคา Gain Ratio สู งสุดมาเปนโหนดราก ( root note) ซ่ึงโครงสรางการทํางานของอัลกอริ ธึม C4.5 สามารถคัดแยกขอมูล 

(Classification) ได 

2.4 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor (k-NN) [3] เปนวิธีที่ใชสําหรับจัดแบงคลาสของขอมูล โดยเทคนิคน้ีจะตัดสินใจวา คลาสใดที่

สามารถแทนเงื่อนไขหรือกรณีใหมๆ ได โดยใชวิธีการตรวจสอบจํานวนบางจํานวน (k) ของกรณีหรือเงื่อนไขที่เหมือนกันหรือใกลเคียง

กันมากที่สุด โดยจะหาผลรวม (count up) ของจํานวนเงื่อนไข หรือกรณีตางๆ สําหรับแตละคลาส แลวกําหนดเงื่อนไขใหมๆ ใหกับ

คลาสที่เหมือนกันกับคลาสที่ใกลเคียงกันมากที่สุด โดยขั้นตอนการหาระยะที่ใกลที่สุดดวยสมการ Euclidean Distance ดังสมการ (1) 

 



  2
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1

( , ) ( )
n

i i i k i k

k

d x y x y      (1) 

โดย Euclidean ( , )i id x y  คือระยะหางระหวาง ตัวอยาง ix  และตัวอยาง iy   

     ,i kx  คือสมบัติตัวที่ k ของตัวอยาง ix  

2.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes [4] เปนอัลกอริธึมที่ใชสําหรับการจําแนกประเภทขอมูล โดยลักษณะของอัลกอริธึมใชงานไดดีกับ

ลักษณะขอมูลที่มี Attribute ของตัวอยางไมขึ้นตอกันและเซตตัวอยางขอมูลที่มีจํานวนมาก นิยมนําไปใชกับการจําแนกประเภท

ขอความเปนตน โดยอัลกอริธึม Naïve Bayes เปนวิธีการจําแนกที่ไมซับซอนดัง ภาพที่ 1 

 
ภาพที่ 1 Naïve Bayes Learning Algorithms [4] 

 

2.6 งานวิจัยที่เก่ียวของ 

Cheewaprakobkit [7] ไดเสนองานวิจัยที่ใชเทคนิคตนไมตัดสินใจดวยอัลกอริธึม C4.5 สําหรับเปรียบเทียบประสิทธิภาพกับ

โครงขายประสาทเทียมเพื่อแยกประเภทของปจจัยที่สงผลตอผลสัมฤทธ์ิทางการเรียนของนักศึกษาระดับปริญญาตรีในหลักสูตร

นานาชาติ จากงานวิจัยแสดงใหเห็นวา C4.5 ใหความแมนยําในการพยากรณที่ 85.13% มากกวาโครงขายประสาทเทียมที่ไดผลเปน 

83.87% 

Kotsiantis และคณะ [8] ไดเสนองานวิจัยที่เปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริธึมเพื่อพยากรณประสิทธิภาพของนักศึกษาใน

ระบบการศึกษาทางไกลดวยอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes อัลกอริธึม Ripper และ อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor 

ผลการวิจัยแสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม Naïve Bayes ใหคาประสิทธิภาพ 74.70% สูงกวาอัลกอริธึมอ่ืนๆ  
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Pansumret และคณะ [9] ไดเสนองานวิจัยที่เปรียบเทียบอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes และ อัลกอริธึม k-Nearest 

Neighbor สําหรับวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอระดับผลการเรียนของนักศึกษาโดยงานวิจัยแสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 ใหคา

ประสิทธิภาพ 73.55% สูงกวาอัลกอริธึมอ่ืนๆ 

Muntham และ Ingsrisawang [10] ไดเสนองานวิจัยที่ใชตนไมตัดสินใจดวยอัลกอริธึม C4.5 เพื่อวินิจฉัยโรคระบบการหายใจโดย

ใชขอมูลจากเวชระเบียนจํานวน 7,327 ราย โดยแบงออกเปนโรคติดเชื้อทางเดินหายใจสวนบนแบบเฉียบพลันพบวาใชตัวแปรที่คัดเลือก 

7 ตัวแปรกับชุดขอมูลเรียนรูตอชุดขอมูลทดสอบ 70:30 ไดคาความถูกตองของการจําแนกเทากับ 92.32% โรคปอดอักเสบพบวาใชตัว

แปรที่คัดเลือก 8 ตัวแปรกับชุดขอมูลเรียนรูตอชุดขอมูลทดสอบ 70:30 ไดคาความถูกตองของการจําแนกเทากับ 94.70% และโรคโพรง

อากาศขางจมูกอักเสบเฉียบพลันพบวาใชตัวแปรที่คัดเลือก 7 ตัวแปรกับชุดขอมูลเรียนรูตอชุดขอมูลทดสอบ 50:50 ไดคาความถูกตอง

ของการจําแนกเทากับ 94.69% 

 

ตารางที ่1 Attribute 

Attribute Description Attribute Description 

Age อายุ (ป) 

26 - 35 ป = 1; 36 - 45 ป = 2; 

46 - 55 ป = 3; 56 - 65 ป = 4;  

66 ป ขึ้นไป = 5 

Alcohol ดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล 

0 = เคย, 1 = ไมเคย 

Sex 0 = หญิง, 1 = ชาย Smoking 0 = เคย, 1 = ไมเคย 

Status 0 = โสด, 1 = สมรสหรือเคยสมรส Salt รับประทานอาหารที่มีไขมันเปนประจํา 

0 = ใช, 1 = ไมใช 

Career อาชีพ 

0 = อ่ืนๆ, 1= เก่ียวกับสุขภาพ 

High-fat รับประทานอาหารที่มีไขมันเปนประจํา  

0 = ใช, 1 = ไมใช 

Cripple 0 = พิการ, 1 = ไมพิการ HIV เปนผูติดเชื้อ HIV 

0 = ใช, 1 = ไมใช 

Heredity กรรมพันธุ 

0 = มี, 1 = ไมมี 

  

 

3. วิธีดําเนินการวิจัย 

3.1 การเตรียมขอมูล 

งานวิจัยน้ีมุงเนนเปรียบเทียบประสิทธิภาพคาความแมนยําของอัลกอริธึมที่ใชทําเหมืองขอมูลเพื่อนําผลที่ไดสรางแบบจําลอง

พยากรณ โดยเปรียบเทียบระหวางอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และ อัลกอริธึม Naïve Bayes ซ่ึงจากการศึกษา

งานวิจัยที่เก่ียวของพบวาอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes มีประสิทธิภาพคา 

ความแมนยําสําหรับสรางแบบจําลองพยากรณ และในงานวิจัยน้ีไดวิเคราะหปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยปจจัยเสี่ยงที่จะ

เกิดโรคมะเร็งไดรับขอมูลจากสถาบนัมะเร็งแหงชาติ [11] ซ่ึงประกอบดวย อายุ (age)  เพศ (sex) สถานะภาพ (status) อาชีพ (career) 

ความผิดปกติในรางกายตั้งแตกําเนิด (cripple) กรรมพันธุ (heredity) เคยดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล (alcohol) สูบบุหรี่ 

(smoking) รับประทานอาหารเค็มเปนประจํา (salt) รับประทานอาหารที่มีไขมันเปนประจํา (high-fat) และเปนผูติดเชื้อ HIV 
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3.2 การจัดเก็บขอมูล 

งานวิจัยน้ีดําเนินการจัดเก็บขอมูลโดยใชแบบสอบถามพฤติกรรมผูปวยโรคมะเร็งในจังหวัดกาฬสินธุ 3 อําเภอประกอบดวยพื้นที่

อําเภอสมเด็จ อําเภอนามนและอําเภอกุฉินารายณที่มีอายุ 26 ปขึ้นไปจํานวน 517 ราย ระหวางเดือนตุลาคม พ.ศ. 2557 ถึง เดือน

กันยายน พ.ศ. 2558 โดยมีโครงสรางขอมูลและรหัสขอมูลดังตารางที่ 1 

 

3.3 การวัดประสิทธิภาพของอัลกอริธึม  

เพื่อเปรียบเทียบคาความแมนยําสําหรับนําไปสรางแบบจําลองพยากรณในงานวิจัยน้ีใชการวัดคา k-Fold cross-validation [12] 

คาความแมนยํา  [5] และคาสัมบูรณของความคลาดเคลื่อนเฉลี่ย (mean absolute error : MAE) [13] มีรายละเอียดดังน้ี 

k-Fold cross-validation คือวิธีการวัดประสิทธิภาพสําหรับพยากรณตัวอยางของแบบจําลอง โดยพื้นฐานของเทคนิคน้ีคือการสุม

ตัวอยางมีกระบวนการทํางานเริ่มจากการแบงชุดขอมูลออกเปนสวนๆ เทาๆ กัน โดยแบงขอมูลออกเปน k ชุดเทาๆ กันเพื่อนําขอมูล

บางสวนมาใชสําหรับเรียนรู (training set) แลวคํานวณคาความแมนยําจากการพยากรณ k รอบ โดยแตละรอบจะมีการสราง

แบบจําลองจําแนกประเภท 1 ตัวแลวนําขอมูลบางสวนมาใชทดสอบ (testing set) กับแบบจําลองที่ไดจากการเรียนรู  

คาความแมนยํา คือคาที่ไดจากวิธีการทดสอบหาคาพยากรณความถูกตองของขอมูลวามีความถูกตองมากนอยเพียงใดโดยคิดเปนคา

รอยละ (%) โดยใชสูตรการคํานวณดังสมการ (2) 




  
( )

( )

TP TN
Accuracy

TP TN FP FN
      (2) 

โดย TP คือ คาที่พยากรณถูกตองเชิงบวก 

      TN คือ คาที่พยากรณถูกตองเชิงลบ 

      FP คือ คาที่พยากรณผิดพลาดเชิงบวก 

      FN คือ คาที่พยากรณผิดพลาดเชิงลบ 

คาสัมบูรณของความคลาดเคลื่อนเฉลี่ย คือคาที่ไดจากวิธีการวัดความแตกตางระหวางคาความจริงกับคาพยากรณ ซ่ึงหากคํานวณ

แลวคา MAE นอยแสดงวาแบบจําลองสามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริงซ่ึงหากไดผลการคํานวณ MAE เทากับ 0 แสดงวาไม

เกิดความคลาดเคลื่อนในแบบจําลองโดยการคํานวณหาคา MAE ใชสมการดังสมการ (3) 



 
1

1
| |

n

i

i

MAE e
n

        (3) 

โดย  ei คือ ผลตางระหวางคาขอมูลจริงกับคาพยากรณ 

n คือ จํานวนขอมูลที่ใชพยากรณ 

 

3.4 ขั้นตอนการสรางแบบจําลองพยากรณ 

ขั้นตอนการสรางแบบจําลองพยากรณใชอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes ดังภาพที่ 2 
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ภาพที่ 2 Work Flow 

 
ภาพที่ 3 Data Method 10-Fold cross-validation 

 

จากภาพที่ 2 แสดงขั้นตอนการสรางแบบจําลองเพื่อใชพยากรณการเกิดโรคมะเร็งโดยวัดประสิทธิภาพคาความแมนยําเพื่อหา

แบบจําลองที่ดีที่สุดใชเปนแบบจําลองสําหรับพยากรณโรคมะเร็งโดยมีรายละเอียดดังน้ี  

1) จากการจัดเก็บขอมูลที่มีปจจัยนําเขา 11 ปจจัยการดําเนินการในขั้นตอนน้ีจะแทนขอมูลที่ไดจากแบบสอบถามดวยตัวเลขตาม

คําอธิบายในตารางที่ 1 ยกตัวอยางเชนมีกรรมพันธุที่เปนโรคมะเร็งถามีใหแทนขอมูลดวยตัวเลข 0 ถาไมมีใหแทนขอมูลดวยตัวเลข 1 

เปนตน  

2) Data Cleaning เม่ือรวบรวมแบบสอบถามโดยจัดเก็บขอมูลที่มีปจจัยนําเขา 11 ปจจัยและแทนคาดวยตัวเลขแลวตรวจสอบวา

ขอมูลมีคาวาง (missing value) และสิ่งรบกวน (noisy data) หรือไมโดยแทนคาที่เปนตัวเลขดวยคาเฉลี่ยของขอมูล  

3) เลือกขอมูลที่ใชสําหรับเรียนรู  และทดสอบ ตามวิธีการ k-Fold cross-validation ที่เปนวิธีสุมเลือกขอมูลแบบความเที่ยงตรง k 

กลุม โดยในงานวิจัยน้ีกําหนด k = 10 โดยการทดสอบครั้งแรกขอมูลชุดที่ 1 จะเปนขอมูลชุดทดสอบสวนที่เหลือจะเปนชุดเรียนรู ครั้งที่ 

2 ขอมูลชุดที่ 2 จะเปนขอมูลชุดทดสอบสวนที่เหลือจะเปนชุดเรียนรู ทําแบบน้ีจนถึงการทดลองที่ k โดยอธิบายขั้นตอนดังภาพที่ 3 

4) สรางแบบจําลองเพื่อใชสําหรับการพยากรณโดยนําขอมูลมาวิเคราะหตามอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes และ 

อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor (k = 10) ซ่ึงในงานวิจัยน้ีใชโปรแกรม Weka 3.8 สําหรับการทดสอบอัลกอริธึมเพื่อวัดประสิทธิภาพ

ความแมนยํา 

5) ตรวจสอบความถูกตองโดยการทดสอบแบบจําลองดวยชุดขอมูลทดสอบเพื่อวัดประสิทธิภาพคาความแมนยําและคาสัมบูรณของ

ความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยแลวเปรียบเทียบประสิทธิภาพแตละอัลกอริธึมเพื่อหาแบบจําลองที่ดีที่สุดเพื่อใชสําหรับเปนแบบจําลองพยากรณ

โรคมะเร็ง 

6) คนหาปจจัย ซ่ึงในขั้นตอนน้ีเปนกระบวนการวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยนําอัลกอริธึมที่มีประสิทธิภาพที่ดี

ที่สุดในการสรางแบบจําลองมาคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งดวยวิธีการตรวจสอบปจจัยยอนกลับแลวลดการนําเขาปจจัย

นําเขาทีละหน่ึงปจจัย [14] จากน้ันตรวจสอบคาความแมนยํา โดยปจจัยนําเขาใดมีคาลดลงมากที่สุดแสดงใหเห็นวาปจจัยน้ันมี

ความสําคัญที่สุด 

 

 

 

 

 

 



N.  Sr i wi b oon  /  S NRU J ou r n al  of  S c i e n ce  an d T e chn ol og y 8 ( 3 )  ( 20 1 6)  3 4 33 5 1 

349  

4. ผลและการอภิปรายผลการวิจัย 

4.1 ผลการสรางแบบจําลองพยากรณ 

ตารางที ่2 Performance of Mode 

Algorithms Accuracy MAE 

C4.5 98.63 0.04 

k-NN 74.66 0.28 

Naïve Bayes 65.07 0.45 

 

จากตารางที่ 2 แสดงคาความแมนยํา และคาสัมบูรณของความคลาดเคลื่อนเฉลี่ย ของแตละอัลกอริธึม โดยอัลกอริธึม C4.5 เปน

อัลกอริธึมที่มีความแมนยําสูงสุดที่ 98.63 % คา MAE เทากับ 0.04 แสดงใหเห็นวา C4.5 มีความแมนยํามากกวา k-Nearest Neighbor 

(k=10) ที่มีความแมนยํา 74.66 % คา MAE เทากับ 0.28 และ Naïve Bayes ที่มีความแมนยํา 65.07 % คา MAE เทากับ 0.45 ดัง

ภาพที่ 4 

 

 
ภาพที่ 4 Comparison Accuracy of Model 

 
ภาพที่ 5 Comparison Mean Absolute Error (MAE) of 

Model 

อีกทั้งคา MAE ที่แสดงความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยของอัลกอริธึม C4.5 มีคานอยกวาอัลกอริธึม k-Nearest Neighbor (k=10)  และ

อัลกอริธึม Naïve Bayes ดังภาพที่ 5 แสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 สามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริง ดังน้ันจึงนํา

แบบจําลองที่ไดจากอัลกอริธึม C4.5 มาใชสําหรับคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง 

จากผลการสรางแบบจําลองพยากรณในงานวิจัยน้ีที่มีการกําหนดปจจัยนําเขา 11 ปจจัยที่มีลักษณะชุดขอมูลเปนตัวเลข โดย

อัลกอริธึม C4.5 มีประสิทธิภาพสามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริงมากที่สุด และเม่ือเปรียบเทียบกับงานวิจัยของ Kotsiantis 

และคณะ [8] ผลการสรางแบบจําลองพยากรณในงานวิจัยน้ีมีประสิทธิภาพดีกวาอัลกอริธึม Naïve Bayes และจากการกําหนด k-Fold 

cross-validation ที่ใชสุมเลือกขอมูลแบบความเที่ยงตรง k กลุม โดยในงานวิจัยน้ีกําหนด k = 10 แสดงใหเห็นวาลักษณะขอมูลปจจัย

นําเขาของงานวิจัยน้ีสามารถใหคาความแมนยํามากกวางานวิจัยของ Cheewaprakobkit [7] งานวิจัยของ Pansumret และคณะ [9] 

และงานวิจัยของ Muntham และ Ingsrisawang [10] ที่มีการกําหนดคา k = 3 
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4.2 ผลการคนหาปจจัย 

ผลการคนหาปจจัยซ่ึงแสดงใหเห็นถึงผลการวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยการนําอัลกอริธึม C4.5 ที่มีประสิทธิภาพ

ในการสรางแบบจําลองสูงสุดมาคนหาปจจัย โดยแสดงปจจัยนําเขาที่มีความสําคัญ 5 ลําดับ ดังน้ี 

 

ตารางที ่3 Factors Affecting the Cancer 

Attribute Accuracy No. 

Smoking 90.19 1 

Age 91.23 2 

Alcohol 93.69 3 

HIV 94.15 4 

Heredity 95.66 5 

 

จากตารางที่ 3 แสดงใหเห็นวาปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งมากที่สุดคือการสูบบุหรี่ โดยพิจารณาจากความแมนยําที่ลดลงมาก

ที่สุดซ่ึงปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งลําดับถัดไปประกอบดวย อายุ เคยดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล เปนผูติดเชื้อ HIV 

และกรรมพันธุ ตามลําดับ 

 

5. สรุปผล 

จากการเปรียบเทียบประสิทธิภาพความแมนยําของอัลกอริธึมในการสรางแบบจําลองพยากรณประกอบดวยอัลกอริธึม C4.5 

อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes โดยอัลกอริธึม C4.5 เปนอัลกอริธึมที่มีความแมนยําสูงสุดที่ 98.63 % 

และมีคา MAE ที่แสดงความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยของอัลกอริธึมเทากับ 0.04 แสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 มีประสิทธิภาพความแมนยํา

และสามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริงกับขอมูล 11 ปจจัยที่งานวิจัยน้ีกําหนด โดยขอมูลที่ใชสรางแบบจําลองพยากรณ

งานวิจัยน้ีไดดําเนินการจัดเก็บขอมูลโดยใชแบบสอบถามพฤติกรรมผูปวยโรคมะเร็งในจังหวัดกาฬสินธุ 3 อําเภอประกอบดวยพื้นที่

อําเภอสมเด็จ อําเภอนามนและอําเภอกุฉินารายณที่มีอายุ 26 ปขึ้นไปจํานวน 517 ราย ระหวางเดือนตุลาคม พ.ศ. 2557 ถึง เดือน

กันยายน พ.ศ. 2558 ผลจากการสรางแบบจําลองพยากรณโรคมะเร็งดวยอัลกอริธึม C4.5 ที่มีประสิทธิภาพความแมนยําสูงสุด งานวิจัย

น้ีจึงนําแบบจําลองพยากรณมาคนหาปจจัยเพื่อวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งแสดงใหเห็นวาการสูบบุหรี่เปนปจจัยที่มีผล

ตอการเกิดโรคมะเร็งมากที่สุดและลําดับถัดไปประกอบดวยปจจัยเรื่อง อายุ เคยดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล เปนผูติดเชื้อ 

HIV และกรรมพันธุตามลําดับ โดยสามารถนําผลที่ไดจากงานวิจัยน้ีเปนขอมูลเพื่อสนับสนุนการวิเคราะหหาสาเหตุการเกิดโรคมะเร็ง

ทั่วไปที่มีโอกาสเกิดขึ้นกับมนุษยได และนําไปแนะนําใหกับผูปวยสําหรับการรักษาโรคมะเร็งรวมถึงนําไปแนะนําใหกับประชาชนเพื่อ

หลีกเลี่ยงปจจัยเสี่ยงตอการเกิดโรคมะเร็ง 

 

6. ขอเสนอแนะ 

ในอนาคตจะนําแบบจําลองที่มีประสิทธิภาพพัฒนาเปนระบบตรวจวิเคราะหการเกิดโรคมะเร็งที่ระบบและวิธีการสรางแบบจําลอง

พยากรณสามารถตรวจวิเคราะหและแสดงผลการวิเคราะหกับโรคมะเร็งแตละชนิด 
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